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Il problema

La mosca delle olive




Data Mining

* Lo sviluppo del sistemi informativi
aumenta le banche dati a disposizioni

 Differenza tra prove sperimentali e
dati ottenuti dalle reti di monitoraggio

 Come analizare questi dati?
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AEDIT srl

sviluppo del sistema
informativo e del
Decision Support
System

Scuola Sant’Anna: progettazione
rete di monitoraggio e
coordinamento scientifico

Decision
Support
System per
aziende e
tecnici

Associazioni
di produttori:
Monitoraggio in

campo




Dopo 14 anni of
monitoraggio della
mosca e possibile
estrarre conoscenza dalla
banca dati o]
infestazione e da quella
agrometeorologica ?
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Processo di Data mining

Un modello previsionale sul rischio di infestazione

Monitoraggio Mosca Agrometeorologica
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Il Ciclo della Mosca

Residuals or in unmanaged
olive orchards
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Media delle temperature
Numero di giorni di gelo in inverno e primavera

Numero di giorni estivi con temperatura > 30

Gradi giorno tipici della mosca delle olive

8.99 °C (soglia inferiore)

30 °C (sglia superiore)
Indice “mortalita” e “fertilita” mosca
Pioggia
Evapotraspirazione

Bilancio idrico-climatico
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Alte
percentuali di
infestazione su
Livorno, Lucca
e Pisa nelle
stesse arre si
verificano le
temperature
invernali piu
miti

Infestatian bom uveniles (%)
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Modello Previsionale

Selezione di alcuni indici di infestazione dalla
banca dati di interesse agronomico

Analisi delle Componenti Principali (PCA) per
ridurre il numero di variabili e la loro collinearita




Le temperature del periodo invernale e
primaverile spiegano per il 66% l'intensita di
attacco della prima generazione estiva

Le temperature del periodo invernale,
primaverile ed estivo spiegano per il 72% della
variabilita dell'infestazione totale annuale

Setembre] _ototre




Altri modelli implementati

*Sviluppo della Mosca
* Fertilita e mortalita potenziale
* Fase fenologica sensibile
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uova potenziali al giorno
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Il risultato del modello viene calcolato sulla

singola stazione

Occorre pero definire il rischio mosca su
tutto Il territorio regionale

La geostatistica aiuta a predirre la variabilita
nello spazio dell'infestazione
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Correlazione indice / variabile geografica

Analisi dell'errore del modello

Calcolo della mappa in funzione del
modello statistico

Spazializzazione dell'errore e somma sul
modello










Banche dati Analisi dati

Modelli geostatistica

Sistemi informativi




Giugno -
Luglio

Luglio -
Agosto

Agosto -
Settembre

Ottobre -
Novembre

Quando inizio a monitorare?

Rischio di attacco
Tratto o attendo?

Che rischio ho di superare la
soglia?
Tratto?

Tratto o Raccolgo?

svernamento

ernamen

fertilita

fertilita

enerazioni

fertilita

enerazioni




Agricolus
ArcGIS OnLine
FiWare

mobile app

Applicazioni
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Web Service REST

* facile integrazione tra vari sistemi
* integrabili su varie piattaforme:
- desktop
- table/mobile (web & app)
- Integrazione in arcGIS Online
* collegarsi a dati meteo di varia origine e
formato
* facilmente estensibile




"models": [{

"id model": 5,
!E; “model name": "off generation”,
RE T “model description”: "Olive Fruit Fly Generation”
Fii g
Richiesta del modelli "1d model”: 6,
. Cr eae “model name": "off fertility",
d|5p0n|b||| "model description”: "Olive fruit fly fertility"

Fii
"id model": 4,
“model name": "off mortality",
"model description": "Olive fruit fly mortality"

H




REST

Run del modello

Risultato finale
Interpretazione
Dinamica nel tempo

{

}
{

"latitude”:43.0679560,

"1
e

ongitude®:12.55145,
tartTime":"2015-07-01",

"endTime":"2015-08-01"

ok™: true,
final value": 0.25942695076475,

"message”: "Il modello ha completato il calcolo.",

"
i
L
il

}

"

allok": true,

status": "ok",

unit™: “"perc”,

value description”: "Mortalita cumulativa delle forme pre-immaginal
results”: {
"headers": "Data;Mortalita giornaliera;Mortalitd cumulata”,
"values": "2015-07-01 00:00:00+02;0.0036160730824969;0.00361007308
"headers unit": [ "date”, "perc”, "perc"” ]

odel type": "off mortality"
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Mappa Previsionale di Rischio Mosca - Giugno/Luglio 2016
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Next...

Modello fenologico dell'olivo

Anticipi ritardi dell'indurimento del nocciolo
Modello di stress idrico (recettivita della drupa)
Modello di maturazione (molto piu complesso)

Integrazione monitoraggio

Correzione dinamica del modello (validazione/calibrazione)
Modello demografico

Machine Learning




Grazie per I'attenzione

guidotti@aedit.it Diego Guidotti
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